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Jamovi: https://www.jamovi.org

Jamovi cuenta con numerosas ventajas:

es gratuito (codigo abierto)

transferencia de ficheros versatil

permite la realizacién de tablas y graficos
interfaz amigable con |la potencia de R
permite desarrollar funciones a medida

funciona en las plataformas: Windows, Linux y
Mac

se actualiza constantemente


https://www.jamovi.org/

Jamovi: https://www.jamovi.org

Coémo instalar JAMOVI:

1.- Entrar el la web de descargas
https://www.jamovi.org/download.html

2.- Descargar el instalador segun el sistema operativo

3.- Ejecutar el instalador (se necesita dar autorizacién)

~”

jamovi

download

1 [

features download news about resources- contribute

nioad for Windows

0.9.5.12 solid 0.9.6.6 current

Rscommendod For Most Users.



https://www.jamovi.org/
https://www.jamovi.org/download.html

Ventana inicial

Seleccionar Datos /Analisis

Ventana de resultados

Menu

de | _ \L

control | LJ | onoss:

Matriz de datos



/

Seleccionar
SETUP para
definir las
variables
Ni
meé
va

Data type \n{égar
{auto adjusting)

vel de
xdida de las
riables

Tipo de datos:

enteros,

Ventana de datos

Retain unused levels

g€ la variag

Nombre d
categorias
de la variz
(nominale
ordinales)

e las

5 0 hiveles
ble

SY

decimales o
de texto



PASO 1: Se introducen los datos y se definen las variables

B ¢
paste IO

Clipboard

& Sexo

HE add - [ Add -

[ Delete Filters [ Delste

Variables Rows.

B H %

Setup  Compute  Transform

@ 0 Continuous
) il Ordinal

O & Nominal

O # D

Data type |Integer

¢ Edad il Grado de ...

Jamovi - EJEM1

Hombre

Mujer

Levels

Retain unused levels

Hombre
My,
ombre
Mujer
Mujer
Mujer
Hombre
Hombre
Hombre
Hombre
Mujer
Mujer

1




PASO 2: Se selecciona el andlisis a realizar

jamowi - EJEM1
Analyses
0 ] ‘ o A
I} HE = BB d . M 0o% ¢ oty
Exploration T-Tts ANOVA Regression  Freguencies Factor distrACTION jpower MAIOR Statkat Modules
ptives @ Descriptives
& sexo Variables Descriptives
& Edad
ulll Grado de satisfaccion N
Missing
Mean
Median
Split by Minimum
Maxirmum

|| Frequency tables & il
> | statistics

> | plots




PASO 3: Se seleccionan las variables para el analisis y aparecen

Jjamovi - EJEM1

los resultados

Analyses
Exploration T-Tests ANOVA

Descriptives

Descriptives

=% B

Regression  Frequencies

a A M o% &

Factor distrACTION

& sexo

sl Grado de satisfaccion

\

jpowe MAJOR Statkat

@ Descriptives

"
Variable\ Deserintives

& || < Edad

Split by

Edad
N 16
Missing [
Mean 194
Median 190
Minimum 18
Maximum 23

|##| Frequency tables & Jl
v | Statistics

Sample Size

| N |« Missing
Percentile Values

|| Quartiles

|| Cut points for equal groups

Dispersion
|| std. deviation |#*| Minimum
|| wariance |#| Maximum

|__| Range |_| 5. E.Mean

Central Tendency
#| Mean
#| Median
|| Mode

|| Sum

Distribution
|| Skewness

|| Kurtosis

Normality

Ventana de resultados




Jamovi - EJEM1

Analyses
o4 o o A
? 2% / o dihb ‘ A _‘_ 0% S
Exploration TTests ANOVA Regression  Frequencies Factor JiSTACTION  jpower MAJOR Statkat
Descriptives C—)) Descriptives
& sexo Variables Descriptives
& -
slll Grado de satisfaccion & Edad Edad
N 16
Missing D
Mean 194
Median 19.0
Split by Minimum 18
> Maximum 23
| Frequency tables &% il Plots
> | statistics Edad
/((
Histograms Box Plots Bar Plots g .l
—
|#| Histogram = algt || Barplot
|_| Density |_| vielin
) |_| Data
Q-QPlots .~

density¢

Opciones en los analisis Ead




PARA GUARDAR. En el menu de control

- - I
. < jamovi &
. . Save CSV (Comma delimited) (.csv)
€ Jamovl  prEE . -

4 Documents Browse
A Documents Browse New
27743-670260-adabe-acrobat-professional.rar
New
27743-670260-adobe-acrobat-professional.rar Open
Open INVESTIGACION
INVESTIGACION Save
save Mis escaneos
Save As -
Mis escaneos
LS My Digital Editions
. . Export
This PC My Digital Editions
Data SPSSinc
Export SRl Results
'WEBDEP

WEBDEP

o AT A T T e e s
Save: Export:
Guarda los datos y Guarda los datos en
resultados un fichero con
(conjuntamente) en extension .csv
un fichero con y/o

extension .omv Los resultados en un
fichero pdf o html




Para anadir o modificar analisis 0

Para ainadir analisis, simplemente realiza un nuevo analisis en

la pestafia de Analysis. El resultado se afadira a los que hayas
hecho anteriormente en la ventana de resultados

jamoni - TFG_APA_DATOSYSALIDA

S e .

o N G | ) O cursor de la

ventana de
5 - n resultados

escriptives Lable

o Asgurnt equal [Figher's]

Marca otras

—> opciones si deseas
cambiar

Missing Values

® Exciude cases analysis by analysis o Normality (Shapiro-Wilk)

o 05 st ermality (Q lot)
Exclude cases listwise Normality (Q-C} plat) TRC

| Equality of variances

Para modificar un _analisis ya hecho, retrocede en la ventana
de resultados con el cursor al analisis que quieres modificar. Si
modificas las opciones de ese analisis se modificaran
automaticamente los resultados.




Para Instalar nuevos médulos m

Modulos ya instalados Pincha sobre el + para
instalar nuevos
modulos

Al pinchar sobre el +vy
seleccionar library, te
aparece esta ventana

Aqui puedes ver

Installed Available et IOS ya InStaIados y
<~ < los disponibles y

jamovi 1.0.0

o que si los

Jonathon Love, Damian Dropmann, Ravi Selker

This module represents the analyses included with jamavi. It contains many common analyses (such as t- SeleCC|onaS IOS
tests, ANOVAs, regression, correlation matrices, proportion tests, contingency tables, factor analysis, etc).

puedes instalar

distrACTION - Quantiles and Probabilities of Continuous and
Discrete Distributions 1.0.0

Son médulos interesantes para instalar: DistrACTION, General Analysis for Linear
Models, jpower, scatr, statKat y ufs
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Para definir las variables

Para definir las variables se utiliza |la Ventana de datos

Ventana de datos

Seleccionar
SETUP para
definir las
variables

Data type | Integer
)

(auto adjusting

Retain unused levels

& A &e

[
Nivel de

medida de las
variables

Tipo de datos:
enteros,

categorias o niveles
de la variable (sdélo
nominales y

ordinales

decimales o
de texto



Para definir las variables 0

Se introducen los datos (si hay decimales deben estar separados por puntos) y
se definen las variables.

jamovi - EJEM1

C> Continuous Levels
) wil ordinal Hombre
(@) & Nominal

Mujer

[OF 40

Data type |Integer

Retain unused levels

&% Sexo ¢ Edad ol Grado de Y

1 | Hombre 18 1 -
2 | Mujer 19 2

3 | Hombre 20 2

4 | Mujer 20 3

5 | mujer 21 3

6 | Mujer 18 2

7 | Hombre 18 3

8 | Hombre 19 5

9 | Hombre 21 4

10 | Hombre 20 3

11 | Mujer 20 2

12 | Mujer 19 3

13 | Mujer 18 4

14 | Hombre 23 5

151 tnmhra 18 2 M T

-




Crear nuevas variables

O

Para crear nuevas variables a partir de las ya
existentes hay dos formas: "

COMPUTE
TRANSFORM

1

lf:'i Sexo

Hombre

Compute

& Edad

13

Varizbles

Data Variable
FHl Append

Computed Variable

Fl Append
Transformed Variable l

HH Append

EG HH Add ~ Y o] Ad-
Transforry EIﬂDEletE Filters E De Sl se plnCha SObre Add se

pueden afadir variables
nuevas o a partir de
COMPUTE o TRANSFORM
insertandolas en las

4 oniai columnas anterio.res 0
® & Nominal anadiéndolas al final.

s D También se puede borrar una
variable de la matriz

Sexo

\/"? Continuou

Data type |Integer

Retain

ol Grado de ...
1 F



COMPUTE 0

COMPUTE: Permite crear una nueva variable a partir de otras variables,
mediante funciones y férmulas definidas

Jjamovi - Untitled

Analyses
% % P HH Add - [ Add - q .
O 7
Pag D o Setup Co%ute Tra'r.w’sform HH pelete FES [ Delete Nom bre y descrl pCIOn de |a

Clipboard Edit Variables Rows

nueva variable

COMPUTED VARIABLE

Formula

Functions Variables

.. , Math “ | Nombre NIES

_ . Si pincha sobre el simbolo — sex0
I - .« 7 Edad
* de funcidn le aparece el o curso
. 7 Peso

editor de formulas, con LOG10 1 | Attura . En este recuadro

diversas funciones y las ST / explica
Returns the absolute value of a number. brevemente Ia

variables ya definidas
funcion resaltada



COMPUTE

En |la creacion de una nueva variable con COMPUTE se puede utilizar los
operadores convencionales: *, /, », SQRT, etc.

Por ejemplo, podemos crear una nueva variable a partir de las variables
PESO y ALTURA que sea:

= PESO/(ALTURA / 2)

Tambien jamovi ofrece operadores matematicos (ABS, LN;...), Estadisticos
(SUMA, STDEV,....), légicos (IF, NOT, ...), de Texto e incluso permite general
simulaciones de valores a partir de distribuciones dando valores a los
parametros de dichas distribuciones



TRANSFORM 0

Permite crear variables nuevas a partir de otra ya existente. Incluso puede crearse
una transformacion y aplicarla a varias variables diferentes.

Nombre y descripcidn de la
nueva variable

Variable a partir de la que
se hace la transformacion.

Source variable None v

de las ya existentes en la wing transiorm - [None v

matriz de datos /

Transformacion que va a
realizarse. Puede elegirse
una ya hecha. Sies la
primera vez hay que crear
la transformacion + Add recode condition

£ | = $source
Cuando se pulsa /
Create new transform...
aparece la siguiente
ventana Measure type | Auto v

TRANSFORMED VARIABLE
@ TRANSFORM 1

Transform 1



TRANSFORM 0

Nombre y descripcion de la
transformacion

T~/ Cualitativa

=+ Add recode condition

., fo~ | if “source < 159 use "baja”
Creacion de la
f,~ | if ‘source >= 16@ and $source <= 169 use "mediobaja”
L4
tranSformaC|on Jf/- if “source »= 170 and $source <=179 use "medioalta”
Measure type  Auto v
50 ¢’ Peso ¢/ Altura | &7 Cl <7 NM 7 IMC ® & Altura (2) o Altura - C..®
1 62.27 171 100 5.85 21.295 171 | medioalta DESCI'i tiVES
2 55.45 158 103 5.40 22.212 158 | baja p
3 66.01 158 107 6.98 26.442 158 | baja Deerin
escriptives
4 57.23 175 110 7.89 18.687 175 | medioal P

Variable fuente .
Variable transformada

En este ejemplo, hemos creado una variable cualitativa (Altura cualitativa) a partir
de los valores cuantitativos de la variable Altura




FILTERS

Permiten utilizar sélo una parte

de la matriz de datos

jamovi - Untitled

Analyses
- % HH Add - = Add ~
Paste D Setup Compute  Transform HH pelete g Delste
Clipboard Edit Variables VS
ROW FIL
+ Filter 1

Se crea la funcién que
aplicara el filtro. Por
ejemplo:

Sexo ==

Selecciona los valores 1 de
la variable sexo

® o~ = sexo==1

q‘? Edad = & Curso

16 = Primero...

Hombre 17  Segund...

Q? Peso & Altura

62.27 171 1+

66.01 158

active | X
B

Una vez hecho
puede activarse,
0 no, y borrarse

Aparece el filtro y se ve que en la matriz sélo estan activos los datos en los que la
variable sexo es = a 1. Los analisis que se hagan ahora sélo seran para esos

valores
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Trabajar con tablas de frecuencias y graficos

Seleccionar
Analyses

. - Pinchar en
O ufuln -
T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor C EXp loratlon
Sexo & Edad & Bp &PT il GT
1 e 32 38 9 Nada
2 2 44 56 13  Bastante
3 e 35 75 16 Bastante
4 = 23 A3 17 Mucho

m Se abre una ventana.

35 §d% Seleccionar Descriptives
Exploration T-Tests A
Descriptives  *Tdad & Bp
scatr 32
44
Scatterplot 35
Pareto Chart =
39
6 2 38



Trabajar con tablas de frecuencias y graficos

Primero hay que seleccionar las variables con las que queremos hacer las tablas
o los graficos. Luego seleccionar tablas de frecuencia y/o graficos.

jamovi - Datos_AP22

—] Data Analyses

& z 0% o . M
Lo S 3 / % Pasar las variables al recuadro  ©
de la izquierda para
seleccionarlas para el analisis

& NUMSUJ Variables Descriptives

& Sexo
& Edad N
A\<~> BP > Missing

N
Mean
& PT l/
_)

Descriptives

Median
Split by S

al 6T

& TE

Marcar la casilla de tablas de frecuencias
,’\

< - Y— (sélo las hace para variables nominales u
Frequency tables ull

N~ ordinales)
USLICS

Desplegar el menu de graficos (Plots) si quieres
hacer un grafico de las variables seleccionadas



Tablas de frecuencias 0

§ § ‘} / =] LA ‘\ ol / . I:Il:ll:| DEII:I @

Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies ower MAJOR PPDA Statkat

Variables seleccionadas

0 0
Descriptives - Mean 140 280
Median 1.00 3.00
N Minimum 1 1
' NUMSUJ 3 Maximum 2 5
& Edad >/ | & sexo
Oep al 67
&t
& TE
Frequencies of Sexo
Split by Levels Counts % of Total  Cumulative %
= Hombre 60.0% 60.0 %
Mujer 12 40.0 % 100.0 %

|#] Frequbncy tables & al

Frequencies of GT

Levels Counts Cumulative %

Nada
Poco
Medio

Bastante
Mucho

26.7%
20.0% 46.7 %
16.7 % 63.3%
20.0% 83.3%
100.0 %

Casilla marcada

(5 B e AR o NI v ]

Salida: para cada variable calcula la frecuencia absoluta
(counts), porcentaje y porcentaje acumulado



Tablas de frecuencias para variables continuas TRANSFORM 0

Puede hacerse una tabla de frecuencias de una varaible cuantitativa si primero la
transformamos en una variable cuallitativa mediante TRANSFORM

Nombre y descripcion de la
transformacion

Cualitativa

=+ Add recode condition

., fo~|| if “source < 159 use "baja”
Creacion de la
= | if “source »>= 16@ and $source <= 169 use "mediobaja”
LI 4
tranSformaC|on f,- if “source »= 170 and $source <=179 use "medioalta”
Measure type | Auto v
50 Peso Altura Cl NM IMC ® Altura (2) B4 Altura - C.°
1 62.27 171 100 5.85 21.295 171 | medioalta Describtives
2 5545 158 103 540 22.212 158 | baja p
3 66.01 158 107 6.98 26.442 158 | baja H o
escriptives
4 57.23 175 110 7.89 18.687 175 | medioalt P
s
Variable fuente Variable transformada

En este ejemplo, hemos creado una variable cualitativa (Altura cualitativa) a partir de los
valores cuantitativos de la variable Altura. Ahora podemos calcular una tabla de frecuencias




Graficos univariables 0

| Frequency tables & il

> | Statistics

Histograms <

Box Plots <~

Bar Plots
Bar plot

Histogram Box plot
Density violin Grafico de Barras. Para
T O pata variables nominales y
- Jittered v . '
Lo ordil
8 -
Histograma:
Sélo para variables ®
continuas £
> g
:'@'
Q
© ] ] 2 1
\\ 0
r ] ’7‘%"""\ Nada Poco Medio Bastante Mucho
GT
3I0 4I0 5I0 SIO

Edad

Los grdficos de densidad permiten visualizar cdmo se distribuyen los datos
en un intervalo continuo. Puede decirse que es un histograma suavizado.



Graficos univariados 0

Si queremos realizar algun cambio estético al grafico obtenido, existen
algunas opciones que Jamovi ofrece. Haciendo clic en |la esquina superior
derecha se despliega el siguiente menu:

jamovi - Datos_AP22

v >
n - /= M DT 0% ¢ Of
\CTION Flexplot  Linear Models  jpower MAJOR PPDA Statkat ufs Zoom | 100% [ & EI apa rtado Plots Ofrece
@ i distintas opciones. Por
R Plots Number format 3 sf v ejemplo) Si elegimos
p-value format 3dp v
Fad References Hidd en PIOt theme Ia
I Syntax mode opcion Hadley y en Color
Plots palette elegimos Blues, la
- Plot theme Hadley ¥ 7 (e .
S — grafica cambia de aspecto
% Import
S Bp= Default missings ~ NA
Screen Capture Tool
B Developer mode
3‘0 4‘0 5‘0 6‘0

Edad



Tablas de frecuencias y graficos

O

Plots

Edad

density

All

Analysis

Group

Image

0 copy

Export...

30

Edad

60

Las tablas o los graficos pueden
copiarse en el portapapeles
para luego pegarlo en otro
programa (por ejemplo Word, o
powwerpoint) o exportarlos
como pdf o como imagen.

También puede hacerse con
toda la salida o con parte de
ella.



Anexo: Grafico de sectores y stem con R

Tener instalado
jamo\n'—DATOSﬁAP"Il eI editor de R

Analyses

8 < BB @ AV L M 0N
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION Arcade jpower MAJOR
Rj Editor @ R
. >
2 sexo<-table(data[,1])
3 H H 1 1 n nn n Sexo
s pie(sexo,main='Sexo',col=c("Red","Blue"))
5
s stem(dataSEdad)

Mujer

The decimal point is at the |

20 | eose

22 | eseeeeee

24 | 000000202000
26 | 0900PEE0EEEO

Une vez escritos

28 | ©PPEPEEDEEEEE00RA
30 | eeenerseen
32 | @eePREEEEEEERR

los comandos % | oe00
seleccionar el i
texto y ejecutar i oo
2 | cooe
56 |
58 | eoee

50 | 0



Dr. Ignacio Martin Tamayo
Universidad de Granada



https://www.google.es/url?sa=i&rct=j&q=&esrc=s&source=images&cd=&cad=rja&uact=8&ved=2ahUKEwiJrcmtjMDhAhVkxYUKHRykDNcQjRx6BAgBEAU&url=https://nesg.ugr.es/index.php/en/jcc&psig=AOvVaw3SOqrc1bjWbfzDC4UCxo3r&ust=1554799154001412

Software Estadistico
Guia rapida
4. Estadisticos univariados

B Stats.

jO MOVI i

Dr. Ignacio Martin Tamayo


https://www.google.es/url?sa=i&rct=j&q=&esrc=s&source=images&cd=&cad=rja&uact=8&ved=2ahUKEwiJrcmtjMDhAhVkxYUKHRykDNcQjRx6BAgBEAU&url=https://nesg.ugr.es/index.php/en/jcc&psig=AOvVaw3SOqrc1bjWbfzDC4UCxo3r&ust=1554799154001412

Estadisticos univariados

Seleccionar
Analyses

- Pinchar en
Exploration

10 afals

T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor C

Sexo & Edad < Bp & pT Jl GT

1 32 38 9 Nada

2 44 56 13  Bastante
3 35 75 16 Bastante
4 23 63 17 Mucho

m Se abre una ventana.

35 §d% Seleccionar Descriptives
Exploration T-Tests A
Descriptives  *Tdad & Bp
scatr 32
44
Scatterplot 35
Pareto Chart =
39
6 > 38



Estadisticos univariables

Primero hay que seleccionar las variables en las que queremos calcular los
estadisticos univariados. Luego desplegar el menu Statistics.

jamovi - Datos_AP22

—] Data Analyses

Z Z o % o . o
Lo S 3 / % Pasar las variables al recuadro  ©
de la izquierda para
seleccionarlas para el analisis

Descriptives

& NUMSUJ Variables Descriptives

& Sexo —>

é? Edad \ N

69 BP > Missing

@ PT Mean
Median

ol a7 Split by Minimum

& = - Maximum

Frequency tables & il

> | Plots

Desplegar el menu Statistics



Estadisticos univariables

O

Data

g}

T-Tests

Exploration

Descriptives

Analyses

§ § %
ANOVA Regression

Jjamovi - Datos_AP22

™\
dob 1
Frequencies Factor distrACTION Flexplot

Frequency tables & = |

PErcentile Values

Quartiles

Dispersion

Std. deviation || Minimum

Variance

Sample Size
¥ N |¢| Missing

| Maximum

Central Tendency
| Mean
| Median
Mode

sum

Distribution

Skewness

Kurtosis

Normality

Shapiro-Wilk

7 M 05 oY

Linear Models jpower MAJOR PPDA4

Descriptives

Descriptives

N
Missing
Mean
Median
Minimum

Maximum

Ste

Salida: para cada
variable calcula los
estadisticos
seleccionados

Podemos seleccionar los estadisticos relativos a la muestra, los percentiles,
estadisticos de tendencia central, de dispersidon o de forma (simetria y curtosis)



Estadisticos univariables

Analyses

jamovi - Datos_AP22

- - \
§¢ 39 =< BE 4 MM
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION

Descriptives

2

Flexplot Linear Models,

escriptives

Descriptives

Frequency tables & ol

v | Staijsil

Jample Size
N |« Missing

PgsCentile Values

Central Tende|

# Mean

| Median

«| Quartiles

Distribution

Dispersion

| std. deviation |« Minimum

«| Variance | Maximury

Normality

Shapiro-Wilk

N
Missing

Mean

Median

Mode

Sum

Standard deviation
Variance

Range

Minimum
Maximum
Skewness

Std. error skewness
Kurtosis

Std. error kurtosis
25th percentile
50th percentile
75th percentile

39.2
36.5
320
1177
10.7
114
39

23

62
0.621
0.427
-0.490
0.833
320
36.5
438

58.2
555

450+

1745
125
156
60
38
98
173
0.427
3.94
0.833
52.0
555
60.0

is reported

* More than one mode exists, only the first

Ejemplo de salida
para dos variables
cuantitativas segun
la seleccion de
estadisticos hecha

- NOTA IMPORTANTE: El programa calcula todos los estadisticos para todo tipo de

variables. Por ejemplo, calcula la media de variables nominales, lo cual no tiene
sentido. Hay que seleccionarlos segun el nivel de medida



Grafico box-plot

v | Plots

Histograms Box Plots Bar Plots

Bar plot

Histogram Box plot

Density Violin

Data
Q-Q Plots

Jittered

Q-Q

El grafico de caja y bigotes (box-plot) permite
representar la posicion, dispersion y simetria de
una distribucién de datos a partir de la mediana,
los cuartiles y los valores extremos.

Puede verse la densidad con la opcion Violin.
Esta opcidon muestra una curva continua con la
densidad de los datos.

Edad

60 ~

50 A1

40

Con este grafico pueden detectarse outliers
(puntuaciones sospechosamente distantes del
resto de los datos)



Puntuaciones directas, diferenciales y tipicas 0

jamovi - Datos_AP22

Analyses

A K W g B Ea- Y - Se calcula una nueva
. | .
pii;icarclj Edit e o varilae:ﬁmm HH Delete Filters S Delete / varia b I e con CO M P UTE D
COMPUTED VARIABLE

EDAD _tipif

Formula = ((Edad)-VMEAN(Edad))/VSTDEV(Edad)

Variable Edad =(Edad-VMEAN(Edad))/VSTDEV(Edad)

Retain unused levels

et dar & TE & EDAD_dif...* L
Descriptives

9 Nada 1

13 Bastante 1

16 Bastante 2 Descriptives

17 Mucho 2 // EDAD tipif

16 Bastante 1 N 30

16 Medio 1 Missing 0

16 Poco 2 Mean -9.16e-17 . . oo .

o T i Viedian 026 Variable tipificada:
Sum -2.75e-15

4 P 2 .

o Standard deviaticg 1.00 MEdIa =O

15 Bastante 1 . -
Minimum -1.52

18 Mucho 1 e Maximum 2.14 DT=1

18 Mucho 2 . \

Variable tipificada
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Guia rapida
5. Estadistica bivariada
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Estadisticos bivariados

2 V * Tablas de contingencia
S ¢ Gréficos de Barras

- - e Estadisticos: x?, Coef de contingencia, V de Cramer, @
Cua I Itatlva S ¢ CC Spearman (vs cuasicuantitativas)

INGVEINCIERE

y 1 * Graficos de barras
e Coeficiente de correlacién biserial puntual

cuantitativa

2 eindices: Coef. Correlacidn de Pearson

SET AL\ I °Crafico Nube de puntos




Estadisticos bivariados: 2 vs cualitativas

Seleccionar
Analyses

B Pinchar en
—&T -
Exploration T-Tests ANOVA Regressidy Frequencies distrACTION F rec u e n C I eS
& Sexo < Edad & AE * Proportion Tests
‘ 2 Qutcomes
2 | Mujer 25 Binomial test
- H0rT1bre = N Outcomes
4 | Mujer 25 X* Goodness of fit o
5 | Hombre 27
6 | Mujer 9 Contingency Tables .
T rombre o Seleccionar
Independent Samples

J Muier ” X' testof assocation 0 Independent samples en
Qilionk = Paired Samples .
10 | Hombre 27 McNemar test COntIngency Tables
11 | Hombre 32
12 | Mujer 21 o
13 | Mujer 27 Log-Linear Regression
14 | Mujer 29 5 T VIigana Dase
15 | Mujer 31 6 Malaga Directivo
16 | Hombre 23 5 Madrid Base
17 | Mujer 25 5 Madrid Base




Estadisticos bivariados: 2 vs cualitativas

o

Analyses
Exploration T-Tests ANOVA

Contingency Tables

_——

Regression

» | Statistics

> |Ce||s

-

Columns
J

O

afals

Freguencies Factor

distrACTION

M
<<

-

Statkat

Seleccionar

@ la variable que colocamos
/ en las filas de la tabla
Rows

/

Seleccionar
la variable que colocamos

Counts (optional)

en las columnas de la tabla

Layers

Opciones para indices

/ y estadisticos

Opciones para las
celdas de la tabla




Estadisticos bivariados: 2 vs cualitativas

jamovi - DATOS_AP41

Analyses
o M
3o By a A R <
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION R Statkat
Sede
Contingency Tables @ Sexo Madrid ~ Mélaga  Total
N Hombre  Observed 50 15 65
| ‘ ‘ ‘ Expected 45.88 19.12 65.00
% within row 77% 23 % 100%
v ‘ Statistics % within column 60 % 43 % 55%
) Mujer Observed 34 20 54 .
Comparative Measures (2x2 only) Expected 38,12 15.88 54.00 OpCIOneS en |a ta bla de
[ Log odds ratio % within row 63 % 37% 100 %
i % within column 40% 57% 459 1 1
ey correction || Odds ratio Contl ngenCIa
Total Observed 84 35 119
|| Likelihood ratio | Relative risk Expected 84.00 35.00 119.00
. ) % within row 71% 29% 100 %
|| Fisher's exact test |« Conmegce intervals o
% within column 100% 100 % 100%
Interval | 95
X* Tests
Ordinal
Value df p
|# Contingency coefficie || Gamma N
X 277 1 0.096
|#! Phi and Cramer's V || Kendall's 1 N 119
Opciones para indices
Nominal ’, .
Counts Percentages Value y esta d I St I COS
|« Observed counts |# Row Contingency coefficient 0.15
Phi-coefficient 0.15
|# Expected counts ¥ Column Cramer's 045

|| Total




Estadisticos bivariados: 2 vs cualitativas

jamovi - DATOS_AP41

Analyses
o M
3o By a A R <
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION R Statkat
Sede
Contingency Tables @ Sexo Madrid ~ Mélaga  Total
N Hombre  Observed 50 15 65
| ‘ ‘ ‘ Expected 45.88 19.12 65.00
% within row 77% 23 % 100%
v ‘ Statistics % within column 60 % 43 % 55%
) Mujer Observed 34 20 54 .
Comparative Measures (2x2 only) Expected 38,12 15.88 54.00 OpCIOneS en |a ta bla de
[ Log odds ratio % within row 63 % 37% 100 %
i % within column 40% 57% 459 1 1
ey correction || Odds ratio Contl ngenCIa
Total Observed 84 35 119
|| Likelihood ratio | Relative risk Expected 84.00 35.00 119.00
. ) % within row 71% 29% 100 %
|| Fisher's exact test |« Conmegce intervals o
% within column 100% 100 % 100%
Interval | 95
X* Tests
Ordinal
Value df p
|# Contingency coefficie || Gamma N
X 277 1 0.096
|#! Phi and Cramer's V || Kendall's 1 N 119
Opciones para indices
Nominal ’, .
Counts Percentages Value y esta d I St I COS
|« Observed counts |# Row Contingency coefficient 0.15
Phi-coefficient 0.15
|# Expected counts ¥ Column Cramer's 045

|| Total




Estadisticos bivariados: 2 vs cualitativas 0

Para hacer Graficos de dos vs cualitativas
Analyses -> Exploration -> Descriptives

Analyses
- - O AY AN
o M
? ¢ / G ‘ A R >
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION R Statkat

Minimum  Hombre 1
Descriptives (::) Mujer 1
Maximum  Hombre 2
Variables Mujer 2
< Edad Q a
Py sede ~ Ponemos cada una de las
J TE Plots .
& kem variables en un recuadro
& Sede
& rr Split by
& Sexo
50 1
Frequency tables (E} ol 7
> | Statistics ‘g 30 4 Sexo
v | plots = 7] Hombre
© 204 [ Mujer
Histograms Box Plots Bar Plots
Histogram Box plot + Bar plot 10 4
Density Violin
Data 0 1
Q-Q Plots
Jittered v Madrid Malaga
Q-Q

Sede

Seleccionamos en Plots,
la opcidn Bar plot



Estadisticos bivariados: 1 v. cuantitativa x 1 v. cualitativa

o

Para pedir Estadisticos
Analyses -> Exploration -> Descriptives

Jjamovi - DATOS_AP41

= Da ' V. Cuantitativa

= o A .
o o
39 an M. R s
Exploration Sts ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION R Statkat

@ Descriptives

Descriptives

& AE Q ariables Descriptives

@ Sede & Edad ) Sexo Edad
ol TE N Hombre 65
&7 REM Mujer 54
<<‘/ cL Missing Hambre 0

Mujer 0

& =
< RT .
v <Sp|lt by \ Mean Hombre 34.68

Mujer 30.00

Minimum  Hombre 23
Mujer 21

Frequency tables & il

v | Statistics Maximum  Hombre 58

Cut points for | 4

Dispersion Distribution

Pueden calcularse
estadisticos para la variable
cuantitativa en cada una
de las modalidades de Ia
variable cualitativa. Por
ejemplo la Edad en funcion
del sexo (hombres y
mujeres)

& sexo : Mujer 33.69 \
Median Hombre 32 Ta bla de Salida

/ . \ Mujer 60
Sample Size Central Tendenc
| N ¢ Missing ¢! Mean
Percentile Values ¥ Median
Quartiles Mode . .
Sum V. Cualitativa

Std. deviation |« Minimum Skewness
\ Variance | Maximum Kur‘[osy - OpCIOnes de

estadisticos



Estadisticos bivariados: 1 v. cuantitativa x 1 v. cualitativa 0

Para pedir Graficos
Analyses -> Exploration -> Descriptives

Jjamovi - DATOS_AP41

V. Cuantitativa

-~

)

B A

. . K. . .o, .

§ § § /D/ ﬁﬂh L
Exploration THosts ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION

Descriptives

Statkat

@ Descriptives \/. Cualitativa

Variables
£ Edad

& ne Q Plots Histogramas
& Sede

al e Edad

< RBM
&a
&rr

/ splitby N
{&Sexo /

| | Frequency tables ¢@ il Hombre -

o
X
[}
:.JI.DII.I Loy CD
/v | Plots \
Histograms Box Plots Bar Plots
|#| Histogram || Box plot || Bar plgt
) o Mujer 4 . . . n . ;
|#| Density || Vviolin 2 30 40 50 80 70
| Data
Q-Q Plots Edad
Jittered ¥
LJoQ
\_ -/ Solicitar en Plots la

opcion Histogram



Estadisticos bivariados: 1 v. cuantitativa x 1 v. cualitativa (dicotémica) 0

Para calcular el coeficiente de correlacidn biserial puntual, hay que calcular los
distintos elementos de la férmula (no lo hace JAMOVI directamente)

Xp — Xq
Thp = T vb *(q
X
Siendo
. )?p media de la variable cuantitativa del grupo asignado en la variable cualitativa con valores 1

. )?q media de la variable cuantitativa del grupo asignado en la variable cualitativa con valores 0
* S, desviacion tipica de la variable cuantitativa

* pproporcion de casos de la v. cualitativa con valor 1

e g proporcidon de casos de la v. cualitativa con valor 0 )_(p y )_(q

* Ira Exploration-> Descriptives

* Seleccionar la V. Cuantitativa en
Variables y |la cualtativa en Split by

* Marcar la casilla de Mean en Statistics

PYq
* Ira Exploration -> Descriptives

* Seleccionar la V. Cualitativa en Variables
* marcar la casilla de Frecuency tables

Sx

* Ira Exploration-> Descriptives

e Seleccionar la V. Cuantitativa en Variables
 Marcar la casilla de Std. deviation en Statistics

NOTA: El coef de corr. biserial puntual es el mismo que el coeficiente de correlacién de
Pearson entre la variable cualitativa (O y 1) y la variable cuantitativa.



Estadisticos bivariados: 2 vs cuantitativas

. Pinchar en
?aE:E d\strACTiION RR RegrESion

Exploration T-Tests ANOWVA Regression Frequencies

& Sexo & Edad Correlation Matrix L — I & RBM
1 [Hombre 23 Partial Correlation Base - SeIeCCIOnar
2 Mujer 25 i . . Base
inear Regression H H
3 Fombre 23 Base Correlation Matrix
4 Mujer 25 LegEizip=sTT Intermedio
5 Hombre 27 Base
6 Mujer 29 20utcomesg . Base
inomial
7 Hombre 29 Base
. N Outcomes .
8 Mujer 32 Multinomial Intermedio
9 Hombre 25 Base
Ordinal Out:
10 Hombre 27 remnatiutcomes Base
Correlation Matrix @ Correlation Matrix
s
\‘f/ Edad Q {) REM Correlation Matrix
éé‘/ AE 5} L RBM CL
ol T 4 RBM Pearson's r —
{9 /T p-value —
CL Pearson's r 0.82 —
Sexo
g p-value <.001 —
Sede
P

Correlation Coefficient Additional Options / Se I e CC I 0 n a r Ia O p C I O n
|« Renort signific Pe a rSO n

|| Flag significant correlations

U NOTA: Spearman es para Cuantitativas

|| Confidence intervals

% con cuasi-cuantitativa

|#| Pearson

|| Spearman

|| Kendall's tau-b




Estadisticos bivariados: 2 vs cuantitativas

Seleccionar

Analyses -> Exploration -> Scatterplot

Analyses

T [m} A AN
e 39 x%F an A R®RY
T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION R Statkat

Scatterplot @

Scatterplot
&b Sexo Q X—.L::xis
& Edad > || & rem ) |
& ne Y-Axis . e .
&b Sede =3 ‘ ‘é/\ CL | . .
all TE o p/ o
@ T 5 ‘ | . . .
]
:
- ‘e .
Regression Line Margingls 1 150 4 .
&) .« @ . . 7 [
®) None @) Npne . * N GrafICO NUbe
Linear Densities R . .
Smooth Bdxplots : N d e p U ntos
] : *e =
120 .
* 3
*ree E :
. - -
Seleccionar las dos .

90

variables cuantitativas RBM
(para el eje Yy el eje X)



REGRESION 0

Seleccionar
Analyses -> Regresion -> Linear Regresion

Analyses

$e- 593 gy A R
Seleccionar las dos
Scatterplot @ . . .
Sc: variables cuantitativas: la
& sexo » gue gueremos predecir
(dependiente 0 Y) y la
Data Analyses

. . , ue usamos para predecir
38 39 = BB o M\ R 9 _ P P
Bmaanar e ANOVA e Ty distrACTION Statkat (Cova ria b I eo X)

Linear Regression @ Linear Regression
Dependent Variable = Model Fit Measures R ( Pea rso n ) y R2 (Coef' d e

& Sexo
& cana > [[oa | vt " —" determinacidn
\{? AE Covariates 1 082 068
& Sede > | | € reM
e Model Coefficients - CL HE4
5> il Predictor  Estimate SE t p // Re Cta d e reg res I 0 n
Intercept 81.63 3.66 2232 <.001
s RBM 3318 212 1563 <.001

\ Punto de corte y pendiente

> | Reference Levels Y= 81-63+ 33.18 X
> | Assumplion Checks CL=81.63+33.18 RBM

> | Model Fit

> ‘ Model Builder



REGRESION 0

Seleccionar
Analyses -> Exploration -> Scatterplot

T o A AA
o M
; 385 & A RO
T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor distrACTION R Statkat

Scatterplot @
P Scatterplot
& Sexo Q X—.L‘:xis ‘
. &
& Edad > || & rem |
f/ AE Y-Axis
& Sede - ‘ & |
TE
:il o p/ 200 .
& RT = ‘ |

Regression Line Marginals d 160 o
e i Grafico Nube de
Smooth Bdxplots 120 ] pU ntOS y recta de
':‘5: . regresion
Seleccionar las dos 1 T “
variables cuantitativas ‘

(para el eje Yy el eje X) Punto de corte y pendiente

Y=81.63+33.18 X
CL=81.63+33.18 RBM
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6. Modelos de probabilidad
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Modelos de probabilidad 0

Para calcular distribuciones o modelos de probabilidad necesitas
tener instalado el médulo distrACTION

distrACTION - Quantiles and Probabilities of Continuous and

Discrete Distributions 1.0.0
Michael Rihs, Boris Mayer

A tool for calculating and plotting the cumulative distribution function (CDF) and the quantile function
{Inverse CDF) for a number of discrete and continuous distributions.

Jjamovi - Untitled

Analyses H
2 R ®R ¢ us
o §%% =< EE 4in &
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor Base R R Statkat ufs
& A &6 B & C a

] -

Para instalar nuevos
maodulos pincha en este
simbolo



Modelos de probabilidad 0

Para calcular distribuciones o modelos de probabilidad necesitas
tener instalado el médulo distrACTION

Jamovi - Untitled

Analyses
O R R
o 33 2 o
Exploration T-Tests ANOVA Regression Frequencies Factor Base R R
& A & B & C Continuous distributions

|:| Normal Distribution

T-Distribution
¥2-Distribution

F-Distribution

Discrete distributions

Selecciona la distribucidén
de probabilidad sobre la
que deseas hacer calculos

Binomial Distribution



Modelos de probabilidad discretos: Distribucion binomial

o

Indica los valores de ny p B(n; p). En
este ejemplo es una B(10; 0.6)

Binomial Distributlan @ Binomial Distribution

Input values

Parameters 'Compute probability

Size = 10

x1=6

Probability = | 0.6 Prob. =06  Mode: P(X = x1)

Func
Results
+| Compute probabi Compute quantile(s) Probability
x1=|6 0.5 P - 0251

) P(X = x1)
P(X < x1)
P(X 2 x1)
Pix1 2 X = x2)

1

X2 =

Indica el valor de X, y selecciona si
quieres calcular P(X=X,); P(X= X;); P(X<
X;) o, entre dos valores P(X;<X2X,)

Para una B(10; 0.6) se
ha pedido el valor de
P(X=6)

Jamovi te proporciona
la solucion y el grafico
resaltando el valor de

probabilidad solicitado

P (Area)




Modelos de probabilidad continuo: Distribuciéon Normal 0

Indica los valores de la media p y desviacidn tipica o. En este
ejemplo es una N(5; 3) con p=5vy 0=3

Normal Distribugion @ Normal Distribution

Pargp: Input values
Parameters 'Compute probability’
Mean =5 x1 =8
SD=3 Mode: P(X = x1)

Function

Computasghbability Compute quantile(s) Results
¥i=|8 05 Probability
P = 0.841

®) P(X = x1)

P(X 2 x1)

B{x1 = X = x2)

x2=|1

P (Area)

Indica el valor de X, y selecciona si
quieres calcular P(X= X,); P(X< X;) o,
entre dos valores P(X; <Xz X,) el R




Modelos de probabilidad continuos: t de Student 0

Indica el valor de los grados de libertad (degree freedom, df).

Deja el valor de A=0
Para una t,, se ha

T-Distribution @ T-Distribution pedido el valor de
Parameters Input values P(XS - 1 )
Parameters 'Compute probability
df = 20 x1=-1
0 Mode: P(X = x1)

Jamovi te proporciona
Qity [ Compute quantiety Resuts la solucion y el grafico
e resaltando el drea del
valor de probabilidad

solicitado

+| Compute prob)

0.5

x1=|-1

®) P(X < x1)

PX 2 x1)

Pl = X = x2)

1

x2 =

P (Area)
Indica el valor de X, y selecciona si
quieres calcular P(X= X,); P(X< X;) o,
entre dos valores P(X; <Xz X,)




Modelos de probabilidad continuos: ¥? (ji-cuadrado)

o

Indica el valor de los grados de libertad (degree freedom, df).

Deja el valor de A=0

X2-Distribution

#| Compute probaBNty Compute quantile

x1= |6 0.5

®) P{X < x1)
PX = x1)

P(x1 = X = x2)

2

x2 =

Indica el valor de X, y selecciona si
quieres calcular P(X= X,); P(X< X;) o,
entre dos valores P(X; <Xz X,)

©,

<87>2-Distribution

Input values

Parameters 'Compute probability

df = 3

x1=86

Mode: P

(X

=x1)

Results

Probability

Para una x?; se ha
pedido el valor de P(X<
6)

Jamovi te proporciona
la solucion y el grafico
resaltando el area del
valor de probabilidad

solicitado

P (Area)




Modelos de probabilidad continuos: F de Snedecor 0

Indica el valor de los grados de libertad 1y 2 (degree freedom,

df). Deja el valor de A=0
©) Para una F; ,, se ha

F-Distribution

F-Distribution

pedido el valor de
Parameters Input values
Parameters 'Compute probability P(XS3)
dfl =3 x1=3
df2 = 10 Mode: P(X = x1)

Jamovi te proporciona
Resus la solucion y el grafico
o resaltando el area del
valor de probabilidad

solicitado

#| Compute probability Compute quantile

x1= |3 0.5

P=0918

®) P(X < x1)

P(X = x1)

P(x1 = X = x2)

: q - P (Area)
Indica el valor de X, y selecciona si -

quieres calcular P(X> X,); P(X< X;) o,
entre dos valores P(X; <Xz X,)
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